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1. OBJETIVOS

Os objetivos desta disciplina sao:
1 - Introduzir o aluno as principais tarefas e técnicas de Mineragao de Dados.

2 - Habilitar o aluno a aplicar ferramentas de Mineracao de Dados em problemas
praticos.

3 - Habilitar o aluno a implementar suas préprias ferramentas de Mineracao de Dados.

2. EMENTA

Introducao e Motivacao ao Processo de Descoberta de Conhecimento em Bases de
Dados (KDD). Etapas do Processo de KDD. Técnicas de Pré-processamento dos
Dados. Tarefas, Algoritmos e Paradigmas de Mineracao de Dados: Associacodes,
Classificacao, Agrupamentos, Deteccao de Outliers. Pds-processamento dos
Resultados: Andlise, Interpretacdao e Visualizacdo. Ferramentas de Mineracao de
Dados.

3. PROGRAMA
1. Introducao
1.1 O que é Mineracao de Dados - o que é Descoberta de Conhecimento (KDD)

1.2 As fases do processo de KDD: pré-processamento dos dados (limpeza,
transformacao, selecao de atributos), mineracao dos dados, pds-processamento dos
resultados (analise, interpretacao, visualizacao)

1.3 Principais Tarefas de Mineracao de Dados.



2. Preparacao dos Dados

2.1 Sumarizacao dos dados: medindo a tendéncia central e a dispersao dos dados
2.2 Limpeza dos dados: valores ausentes, tratamento de ruidos

2.3 Integracao e Transformacao dos dados

2.4 Reducao dos dados: selecao de atributos, reducao de dimensionalidade.

2.5 Discretizacao, Normalizacao.

3. Associacao
3.1 Mineracao de Regras de Associacao — Algoritmo Apriori e variantes

3.2 Mineracao de SeqUiéncias - Algoritmos GSP e Prefix-Span.

4. Classificacao

4.1 O que é um classificador

4.2 Arvore de Decisao

4.3 Classificadores baseados nos vizinhos mais proximos (KNN)

4.4 Classificadores baseados em Redes Bayesianas de Crenca

4.5 Classificadores baseados em Redes Neurais

4.6 Avaliacao de Performance: Método Holdout, Cross-Validation, Bootstrap

4.7 Técnicas de classificacao para classes nao-balanceadas: métricas alternativas,
precisao, recall, Curva Roc.

5. Agrupamentos (clusters)

5.1 Diferentes tipos de clusters: bem separados, baseados em centrdides, baseados
em grafos, baseados em densidade.

5.2. Diferentes tipos de clusterizacao : por particionamento, hierarquico, exclusivos,
fuzzy, com justaposicao, completas, parciais

5.3. Método K-Means e K-Meddides — analise de performance, complexidade
5.4. Método hierarquico aglomerativo — analise de performance, complexidade

5.5. Método DBSCAN - analise de performance, complexidade.

6. Analise de Clusters



6.1. medidas: coesao, separacao, SSE, coeficiente de silhueta
6.2. técnicas para determinar o nimero correto de clusters

6.3. técnicas para determinara tendéncia de clusters nos dados.

7. Deteccao de Anomalias (Outliers)
7.1. Introducao: causas de anomalias

7.2. Técnicas para deteccao de anomalias: estatisticas e baseadas em proximidade

8. Pds-Processamento: Andlise, Interpretacao e Visualizacao.

9. Aplicacdes: utilizacao de ferramentas de Mineracao de Dados.
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